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SORA Talk Overview

1. 官网解读：SORA效果预览 &技术报告解读

2. 技术架构： SORA关键技术方向 &训练流程

3. 一些思考：算力规模增长 &市场预测
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SORA 解读
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省流总结

1. 内容上：
◦ 最大支持60秒高保真视频生成，支持短视频前后扩展，即可保持视频连续，并扩展时长；

◦ 支持基于视频 +文本视频编辑，一句话改变原视频，彻底改变视频创作方式；

2. 技术上：
◦ 将视频压缩为空间时间块（Spacetime patches），使用 Diffusion Transformer 作为主干网络建模；

◦ 由于将视频信息压缩为 lower-dimensional latent space，可支持不同尺寸、时间、分辨率的直接生成；

3. 数据工程：
◦ 使用 DALL·E 3 进行视频文本标注；

◦ 利用 GPT4 将用户输入的简短提示词，扩充为复杂细节文本；

4. 其他：
◦ 物理交互的细节仍有缺陷，如玻璃破碎与水流，雪地脚印无法生成等；

https://openai.com/research/video-generation-models-as-world-simulators

http://www.hiascend.com/
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SORA 技术架构
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相关技术架构
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SORA 模型结构

• SORA 模型结构可以表示：

SORA = VAE encoder + DiT (DDPM) + VAE decoder+ CLIP

http://www.hiascend.com/
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SORA 模型训练流程

• Step1：使用 DALLE 3（CLIP ） 把文本和图像对 <text，image> 联系起来；

• Step2：视频数据切分为 Patches 通过 VAE 编码器压缩成低维空间表示；

• Step3：基于 Diffusion Transformer 从图像语义生成，完成从文本语义到图像语义进行映射；

• Step4：DiT 生成的低维空间表示，通过 VAE 解码器恢复成像素级的视频数据；

http://www.hiascend.com/
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模型训练 Denoising Diffusion Probabilistic Model，DDPM

• 基于扩散模型 Diffusion Model • 基于 Diffusion Transformer

http://www.hiascend.com/
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模型训练：扩散模型 DDPM1
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模型训练：扩散模型 DDPM1
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模型训练：扩散模型 DDPM1

http://www.hiascend.com/


Huawei Confidential. Ascend13 www.hiascend.com

模型训练：基于扩散模型 SD/SDXL1
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模型训练：基于扩散模型的主干 U-Net

1. U-Net 网络模型结构把模型

规模限定；

2. SD/SDXL 作为经典网络只公

布了推理和微调；

3. 国内主要基于 SD/SDXL 进

行二次创作；

1
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模型训练：基于 Diffusion Transformer1
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模型训练：大模型 Scaling Law

• GPT1->GPT2->GPT3，模型参数量从1亿到1750亿，效果产生质的变化；

• 扩大视频生成模型参数规模，迈向创建能够模拟物理世界的通用工具有前途的一步。

1
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模型训练：大模型 Scaling Law1
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网络结构：Vision Transformer，ViT

• ViT 尝试将标准 Transforme

r 结构直接应用于图像；

• 图像被划分为多个 patch

后，将二维 patch 转换为一

维向量作为 Transformer 的

输入；

2
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网络结构：Diffusion Transformer，DiT

• DiT 利用 transformer 结构探索新的扩散模型，成功用 transformer 替换 U-Net 主干；

2
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• DiT 首先将将每个 patch 空间表示

Latent 输入到第一层网络，以此将空

间输入转换为 tokens 序列。

• 将标准基于 ViT 的 Patch 和 Position

Embedding 应用于所有输入 token，最

后将输入 token 由 Transformer 处理。

• DiT 还会处理额外信息，e.g. 时间步长

、类别标签、文本语义等。

网络结构：Diffusion Transformer，DiT2

http://www.hiascend.com/
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网络结构： DALLE 2

1. 将文本提示输入文本编码器，该训练过的编码器便将文本提示映射到表示空间；

2. 先验模型将文本编码映射到图像编码，图像编码捕获文本编码中的语义信息；

3. 图像解码模型随机生成一幅从视觉上表现该语义信息的图像；

2
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网络结构： CLIP

• DALL-E 2 中文本语义和与其相对的视觉图片之间的联系，由 OpenAI 模型 CLIP（Contrastive La

nguage-Image Pre-training）学习得到。

2
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网络结构： CLIP

• CLIP 接受~亿对 <图片-文字> 数据训练，学习到给定文本与图像的关系；

• CLIP 并不是试图预测给定图像对应文字说明，而是学习给定文本与图像之间的关联；

2
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网络结构： CLIP

1. 图像及文本通过各自编码器，

映射到 m 维空间；

2. 计算每个 <图像，文本>对的

cos 值相似度；

3. 训练使正确编码 <图像，文本>

间cos值相似度最大化；

2
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技术总结

1. Scaling Law：模型规模的增大对视频生成质量的提升具有明确意义，从而很好地解决视频

一致性、连续性等问题；

2. Data Engine：数据工程很重要，如何设计视频的输入（e.g. 是否截断、长宽比、像素优化

等）、patches 的输入方式、文本描述和文本图像对质量；

3. AI Infra：AI系统（AI框架、AI编译器、AI芯片、大模型）工程化能力是很大的技术壁垒

，决定了 Scaling 的规模。

4. LLM：LLM 大语言模型仍然是核心，多模态（文生图、图生文）都需要文本语义去牵引和约

束生成的内容，CLIP/BLIP/GLIP 等关联模型会持续提升能力；

http://www.hiascend.com/
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思考 & 总结
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思考点

1. 算力：对算力需求增长如何？如 LLM 在服务器形态爆发？推理生产应用端爆发增长？

2. 厂商：对国产芯片和厂商带来哪些思考？需要快速复现跟进？

3. 应用：哪些科技公司受益？哪些科技公司会持续跟进？市场会有哪些新的变化？

4. 个人：AI 行业变化如此之快，个人应该如何转型和抓住时代机遇？

http://www.hiascend.com/
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思考点 1：算力需求增长

• 对算力需求增长如何？如 LLM在服务器形态爆发？推理生产应用端爆发增长？

1. SORA 模型参数量预计 <10B，模型参数量不会像 LLM 需要千卡/万卡大规模 AI 集群训练（~百卡）；

2. DALL·E 3 视频文本标注数据有限（<30B），训练数据不像 LLM 可以无监督学习；

3. OpenAI 尚未公布 SORA 商业化时间，视频生成距离成熟还有时间距离（< 半年）；

4. 技术上输入内容控制一致性等问题仍需解决，推理算力全面爆发仍然有时间差（> 半年）；

5. 目前推理算力比 SD、SDXL 要大2/3个量级，需要结合 AI 训练集群或者 AI 推理集群；

6. LLM 大语言模型仍然是24年消耗算力大头，多模态很多工作建立在语言之上；

http://www.hiascend.com/
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思考点 2：对厂商的挑战

• 对国产芯片和厂商带来哪些思考？需要快速复现跟进？

1. 视频生成不像 LLM 已经统一范式，视频大模型训练场景变化快速，不再是搞定 LLAMA 系列；

2. 小模型时代动态 Shape、PyTorch 新特性兼容、分布式并行能力、CV 算子补齐等问题开始凸显；

3. 对 AI 编译器挑战仍然非常大，如何提供如 CUDA 般灵活编程体系并且拓展应用生态；

4. 快速兼容 PT 三方生态，e.g. 只支持头部三方库如 Huggingface、Megatron-LM 等远不能满足；

5. CPU 的图像/视频处理会开始往 GPU 落地，如 NV DALI 等图像编码加速库；

http://www.hiascend.com/
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思考点 3：对市场策略的思考

• 哪些科技公司受益？哪些科技公司会持续跟进？市场会有哪些新的变化？

1. 从底层改变内容生产方式，60秒高保真视频生成，多模态发展迎来新阶段，商用空间有望大幅打开；

2. 大力出奇迹：多模态大模型训练及应用普及对算力消耗将继续增长，看好 NVIDIA、AMD 芯片厂商；

3. 用户基础平台：基于已有用户做转化，可提升付费率及ARPPU，看好 Adobe、美图、焦点等；

4. 创业公司差距拉大：大模型技术迭代快，基于 LLAMA 微调百模大战可能迎来新一轮洗牌；

http://www.hiascend.com/
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思考点 4：个人的发展

• AI行业变化如此之快，个人应该如何转型和抓住时代机遇？

http://www.hiascend.com/
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